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Milvus 向量数据库简介



Zilliz——向量数据库的开拓者和全球领先者

作为全球最受欢迎的开源向量数据库 

Milvus 的创造者，Zilliz 提供面向 AI 

应用的新一代数据库技术，帮助企业便

捷开发 AI 应用。以 AI 民主化为使命，

Zilliz 致力于简化 AI 数据管理基 础设

施，通过向量数据库赋能更多企业。

2017
创始于

$113 M
融资总额

100+
员工

Shanghai
Hangzhou

Shenzhen

Beijing

Redwood City

Berlin

Singapore



发展历程

2020
2021

 20年3月  Milvus 项目进入 LF 

AI & DATA 基金会进行孵化

 21年3月  发布 Milvus 1.0，完

成项目重构

 21年6月  发布 Milvus 2.0，全

球首款云原生分布式向量数据

库

2017
2018
2019

 17年5月  Zilliz 正式创立

 18年6月  发布 MegaWise 异

构数据分析引擎 1.0

 19年11月  Milvus 向量数据库

开源

2022

 1月  向量化框架 Towhee 正式

开源

 2月  Milvus 图形化管理工具

Attu 上线

 8月  Zilliz Cloud 首发，覆盖

AWS/GCP

2023

 3月  黄仁勋在 NVIDIA 

GTC2023 中正式宣布与全球

首款向量数据库 Milvus 合作

 3月  Zilliz Cloud 成为首批受邀

向 ChatGPT 贡献向量数据库

插件的合作伙伴

 7月  Zilliz Cloud 正式登陆阿

里云北京、杭州、深圳节点

2024

 3月  Zilliz Cloud 正式登陆腾

讯云国内北京、上海节点

 9月  Zilliz Cloud 正式登陆

AWS国内宁夏节点

 10月 Zilliz 荣登 Forrester 

Wave Leader 2024 Vector 

Database 领导者象限



Milvus——全球最受欢迎的开源向量数据库

与超过 10000 家企业用户打磨 6 年，是全球范围内最成熟的分布式向量数据库

Enterprise users

10000+

stars

35K

docker pulls

70M

forks

3.1K



DB-Engine最新排名

……



Forrester WAVE

Zilliz delivers a cutting-edge, high-performance 
database designed for cloud scalability. 

Known as the creator of Milvus, the leading open-
source vector database, Zilliz excels in managing vast 
amounts of vector data. It leverages optimized storage, 
efficient management, and search capabilities. Zilliz is 
at the forefront of innovation, delivering exceptional 
speed and efficiency in vector processing and search 
to support real-time AI applications. With a customer 
centric approach, Zilliz integrates feedback from its 
robust community to continuously enhance its roadmap 
with new features and functionality. Zilliz’s superior 
roadmap focuses on distributed index, advanced 
reranking of results, administration, broader data 
security certifications, multicloud support, and data 
intelligence.



我们的全球用户



我们的亚洲用户



向量数据管理的主要挑战

向量数据多为浮点或者
二进制数据；数据压缩
率低，存储成本高

• 有效存储

向量数据计算复杂度
高，往往需要异构计算
的能力

• 高效计算

有树、图、哈希和倒排
等多种向量索引，索引
管理和使用成本高

• 索引繁多

非结构化数据的快速增
长对系统的扩展性要求
越来越高

• 扩展性

在线业务对检索功能的
毫秒级响应需求

• 低延迟

标量和向量混合存储查
询的需求

• 混合查询



Zilliz – 构建开源+云的非结构化数据处理方案

开箱即用的全托管
向量检索服务

围绕 LLM 的开源非结构
化数据解决方案

“开源+云 ”双擎联动

Zilliz CloudOpen Source

Deep 
Searcher

Cloud



全球服务覆盖



Zilliz Cloud 功能架构

计算实例适配与
软硬联合调优

多层存储适配与
数据布局优化 资源管理调度 负载均衡网络控制

系统与数据
安全

向量数据库
框架

商业版
引擎 组织与权限

管理

多AZ高可用

扩缩容与
弹性能力 备份恢复

多实例
类型

监控告警

池化

鉴权

访问控制

智能调优

审计

生态工具
对接

向量数据库 API 管控 API接口层

功能层

基础设
施层



Zilliz VS Milvus 性能差异

查看更多：https://github.com/zilliztech/VectorDBBench

Zilliz Cloud 相比 Milvus, 平均 QPS 提升 2~5 倍
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Zilliz Cloud - 助力全球企业构建云上全托管向量检索服务

使用门槛低
Low threshold for use

•免费试用实例
•可视化界面
•多语言SDK
•丰富的生态支持
•数据迁移

丰富的企业级特性
Enterprise-level features

•7 * 24服务支持
•99.95 SLA保障
•数据备份，订阅
•组织架构管理
•Dedicated Cloud

安全放心
Data Security

•RBAC权限管理
•TLS，白名单
•PrivateLink
•审计日志
•SOC2合规认证

维护成本低
low maintenance cost

•一键创建实例资源
•动态扩缩容
•无感升级迭代
•完善的监控报警
•多云支持



02
Milvus MCP Server 介绍



3 个 MCP Server

mcp-server-milvus

•https://github.com/zillizt
ech/mcp-server-milvus

zilliz-mcp-server

•https://github.com/zillizt
ech/zilliz-mcp-server

claude-context

•https://github.com/zillizt
ech/code-context



Demo—Milvus MCP 



Demo—Milvus MCP 



Demo—Zilliz MCP 



Demo—Zilliz MCP 



Demo—Zilliz MCP



Demo—Claude Context 



Usage 

• uv run src/mcp_server_milvus/server.py --sse --milvus-uri http://localhost:19530 --port 8000



工作原理——Zilliz MCP 



Claude Context or Grep

 token消耗高：
每次查询都要传输大量无关代码到 LLM。Token 消耗巨大，成本直线上升。

 时间成本大：
AI 需要反复试探和搜索，用户等待时间过长。开发效率大大降低。

 关键词搜索无法做上下文语义感知：
传统 grep 只能匹配字面意思，无法理解代码的语义关系和上下文含义。就像在大海里捞针，

全靠运气。



工作原理——Claude Context 

• 代码如何切分？

• 代码变动了怎么办？

• 索引和检索速度怎么保证？

• 怎么为海量的代码的 embedding 建立索引？



工作原理——Claude Context 
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Milvus落地案例



Zilliz Cloud适用业务场景



向量数据库场景探索



国际化VOC SaaS公司

图 2 ｜基于 Zilliz Cloud 的 VOC 智能问答系统

微信扫描阅读案例

 RAG应用 – Shulex使用Zilliz Cloud打造 VOC 数字化“加速
器”

文本搜索场景——VOC评论分析

图 1 ｜基于 Zilliz Cloud 的 VOC 评论分析流程

大模型 RAG 应用——VOC 智能问答系统

30%
报表生成速度 

0

宕机 

98%50%
召回率成本

90次/秒
客户问询

VOC评论分析 VOC评论分析 



某车企自动驾驶研发
长尾样本

 异性车辆：
各种异形施工车辆、拖挂车、特种车辆、伸出触角

的卡车铲车等

 异形物体：
各种动物、低矮物体、山上落石、树木、高速公路

设施部件等

 道路变更：
道路标线不清晰，临时施工等



长尾样本挖掘的挑战及业务价值

Selection

Sensor Data

Model
Deployment

Database

Simulation

Validation

Active
Learning

Annotation

Model
Training

自动驾驶研发数据闭环

• 视频图片总数据量大

• 长尾样本出现概率极低

• 人工检索与标注成本过高

• 长尾场景对于用户体验影

响明显

• 长尾场景容易造成重大事

故

• 无图方案更加考验长尾样

本性能



大模型+Milvus 长尾样本挖掘

• 利用视觉大模型 LVM（Large Vision Model）进行特征特征提取实现了大

货车&异型车细分类检索能力

• 进一步利用多模态大模型 LMM (Large Multimodal Models）Embedding

模型实现任意场景文字to图片的模糊语义搜索

• 采用 Milvus 的高度横向扩展能力，实现十亿、百亿级别向量高速检索

方案基本原理

• 完成180TB视频数据入库

• 交付约120帧有效数据，并完成人工标注

• 准确率高、样本分布均匀：高速异形工程车0.7

分以上相似图准确率>80%，数据分布在100城

市/20场景

• 成本对比：当找图规模扩大后，相比与人工检

索方式边际成本明显降低

效果及优势



Use Case: Drug Discovery

Vectors: 12 Billion

Req’ts: High Recall

Index: IVF_BIN_FLAT

Use Case: Agentic RAG

Vectors: 2 Billion

Req’ts: 200 ms, Cost

Index: DiskANN for cost savings

Use Case: Image Search

Vectors: 20 Billion

Req’ts: High Insertion, Cost

Index: Vector Lake

Use Case: Recommender System

Vectors: 10 million

Req’ts: 5,000 QPS, Low latency

Index:  HNSW & CAGRA

Industry leaders already use milvus in their apps



THANKS FOR WATCHING

加入交流群公众号

https://github.com/milvus-io/milvus

https://zilliz.com.cn


